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Uniwersytet todzki => Wydziat Filologiczny =>
nstytut Anglistyki => Pracownia Jezykoznawstwa
Korpusowego i Komputerowego

Poczatkowo jezykoznawstwo korpusowe, ostatnio
coraz czesciej komputerowe, Information
Retrieval, |E

Aplikacje: jezykoznawstwo, leksykografia
angielska i polska, nauczanie jezykdow, ksztatcenie
| warsztat ttumaczy




Dostawcy zasobow

e Korpus PELCRA (100MS) od 1997 r.

e Cztonek konsorcjum NKIJP (KP, dane
konwersacyjne, internetowe)

* Polskie dane konwersacyjne: transkrypcje
nagran dokonywanych w studyjnych oraz w
nieformalnych warunkach



Dostepnosc

* Transkrypcje ok. 100h, dostepne na licencji
CC-BY-NC

e Korpus multimedialny transkrypcje +
anonimizowane nagrania (ok. 40h) CC-BY-NC

* TEI P5, ELAN
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Dane konwersacyjne

Id Wypowiedz

107795 sg jakie$ tam oplaty za sprowadzenie

107796 sto pigédziesiat euro za tablice

107797 zatablice tygodniowe

107798 yyyy ubezpieczenie na na ten przejazd tam na czterdzie$ci osiem godzin czy do dwach tygodni

107799 do dwdch tygodni masz no
to 1 toito 1 tak taniej a taki kupié sobie pigcio- szedcioletni rozumiesz audi czy to jest samochdd
do S§mierci . to takie tutaj pokupowali audiki mozna powiedzieé dziesigcio pigtnasto letnie jak

107800 ten Szymanek kupit dizla . tez sprowadzany tez mu sprowadzil Niemiec nie ? kurde to ci méwie
samochdd nie do zdarcia . 1 hak i przyczepe widzialte§ przeciez . a nie byle§ /fwszyscy spogladaja
na kaczke ktora je kapselek od piwa/ funclear’ tam

107801 kapselek je !

107802 °© tak to wszystko tylko zeby nie pozart . kaczka /Smiech/ /émiech/ ! widzisz jakie kaczory to
glupki

107803 o drugio

107804 kiedy§ wycigglem to ze dwa metry sznurka

107805 o Jezu

to taki /pokazuje jaki diugi sznurek/ duzy znalaz} sznurek rozumiesz i tak polykat potykat
107806 polykal i pdiniej przestala Zre¢ ta kaczka i se latala z tym sznurkiem 1 czubek bylo widaé mowie
ciggne /émiech/ ciagne /Sémiech/ ciggne kurde méwie caly sznurek od calego snobka polkneta

107807 o matko
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SNUV.PL

Nagrywamy dla projektu CEntral And South-East EuropeAn Resources

s L 7
voce@ CESAR pel.cra

CEntral and South-east europeAn Resources

META=NET

Mulrilingoal Enrope Technology Alllance

L) Zapraszamy do ptatnego nagrywania mowy w ramach projektu CESAR,
koordynowanego przez Uniwersytet todzki.

) Ptacimy 100 zt brutto za nagranie 60 minut oraz 50 zt brutto za nagranie 30
minut mowy, po dokonaniu pomysinej weryfikacji nagran zgodnie z regulaminem.

“ Dla pierwszych 300 oséb, ktore nagrajg minimum 15 minut mowy PENDRIVE

USB.
w Twoje nagrania przyczynia sie do powiekszenia zasobow niezbednych do rozwoju
technologii przetwarzania jezyka, takich jak rozpoznawanie mowy dla jezyka

.
copyright "@

VOoiCe

200 godzin nagran kilkuset osdb literujgcych stowa i czytajacych liczby.
Licencja CC-BY!!!



PELCRA Parallel Corpora

CESAR

CENTRAL AND SOUTH-EAST EUROPEAN RESOURCES

Alignment

Alignment

Subcorpus Sources Linguality License level type Words Texts
. . CORDIS, 75
=NOIS-POISY - \oApID, R+ |English-Polish  |CC-BY [sentence [statistical 700 |’
Parallel Corpora . 654
Acquis 000
Academia Polish-
English Parallel Academia Polish-English dad sentence |manual 360 514
NC 000
Corpus
Multilingual CORDIS, ESOQ, . . 143
(Polish-*) parallel [EuraParl, T}L"t"'”g”ﬂ' (POISNl By lsentence |statistical 000 ;;;
Corpus RAPID 000
OSW Polish-English | | CC-BY- . 1432
Parallel Corpus OSW Polish-English NC sentence |statistical 000 1514
Parallel corpus of | . Polish-English- CC-BY- 1297
herary works Literary works Bolish NC sentence |manual 000 17




Reczne zrownoleglanie

The following cases of translation equivalence are marked up during the manual alignment:

* simple - 3 one-to-one alignment of segments, eq.:

All that is told here happened some time before |Wszystko, co tu opowiemy, zdarzylo sia w jakis czas
Mowqli was turned out of the Seeonee Wolf przedtem, nim Mowgli porzuck Gromada Wilkow
Pack, or revenged himself on Shere Khan the  |Seeoneenskich | zemsci sie na tygrysie Shere

tiger. Khanie.

* split - one source segment is translated to two or more target segments:

Mother Wolf fay with her big gray nose dropped across her  |Matka-wilczyca fezafa z nosem
four tumbling, squealing cubs, and the moon shone into the |\utkwionym w cZerede czworga wilczat,
mouth of the cave where they all lived, ktdre ruszaly sie niespokajnie, piszczac.

Przez otwor wejsciowy jamy zagladafa
pyzata twarz miesiaca.




Wyszukiwarka PELCRA dla danych NKJP

|rr|oher**|rr|uhe Fowy* |

Maks. odstgp: & Zachowsj szyk: @ Wyniki: (300 %) [Gaas] [Profl] [Excel] [.URL]

Zaawansowane Podkorpus:

Pomoc

Profil diachroniczny dla zapytania: moher**imoherowy** . Frekwencje obliczono w 2.207s.

moher*|moherowy**

4 Rok Lic7ba Liczba akapitoww  Na 1000

wystgpiefi roku akapitéw
1. 19880 5,505 0 :
2. 19890 11382 0 0144
3. 19900 10,122 0 sl
4. 19910 18,720 0 o1zl
5. 18921 84 306 0.012 :
6. 19931 103,531 001 eyl
7. 19940 138,180 0 0.10
8. 19950 132,301 0 pogdl
9. 19962 155452 0013 Bt
10.1997 1 176 262 0.006 ;
11.1998 1 208916 0.005 007 |
12.19993 263,030 0.011 0,06 R
13.20000 265,645 0 0.05 A |kehtemrerereebte e M
14.20010 389,581 0 0.0 | IR S S
15.2002 4 527 546 0.008 -
16.2003 3 636,752 0.005 :
17.2004 4 481671 0.008 0,02 R S
18.2005 46 608 947 0.076 0. 0
19.2006 76 532 648 0.143 0.0 | : b
20.2007 35 438 570 0.08 1888 1980 1992 1994
21.2008 36 462,104 0078
22.2009 50 475096 0.105
23.2010 3 308,054 0.01

1996 1998 2000 2002 2004

Rok
-& Czestosci na 1000 akapitéw

2006

2008

2010




Seks w 2005 miat kryzys, ale poprawia wyniki...,
czyli jakich stow uzywa polska prasa

K Lubie to! < 135 B3 wyslij  +1/< 3

Karolina Gtowacka, TOK FM 28.05.2012 , aktualizacja: 28.05.2012 19:16 AAA
‘ ‘ ' - LA -

W 2010 stowo "madry” pojawiato sie w krajowej prasie 0,4 razy na tysigc akapitow. To trzy
razy rzadziej niz 18 lat wczesniej. "Umyst" drastycznie stracit na popularosci w 1999,
przez kilka lat walczyt jeszcze o swojgq pozycje, ale ostatecznie nie odrobit strat i w 2010
zatrzymat si¢ na poziomie 0,35 (w 1993 - 1,3). "Seks" w 2005 miat kryzys, ale od tego czasu
poprawia wyniki. Koniec wielkiej humanistycznej wizji cziowieka?

Na poczatek truizm: w jezyku odbijajg si¢ zmiany kulturowe i

ZOBACZ TAKZE U : : : AR
cywilizacyjne. Co ciekawe, jezyk w mediach zmienia si¢
* B. zecznik Wikileaks gwattowniej niz sama polszczyzna, co wynika w duzym stopniu
przyznaje: "Bylismy zaslepieni | 7o zmjan kulturowych, przesunigcia granic tabu, przemian
Sukcesam™ JWYWIAD] historycznych. Ot, chociazby "seks" - sprawa raczej znana i

wczesniej - w polskiej prasie zrobit karierg¢ dopiero po 1989. Z

11:5%

11:41

11:1¢

11:0:

11:0:

10:5

10:5

"l LT



Stowao

. Czarmnogdra

. Drogosz

. XIV Paraolimpiada

. eliminacje

. urzngé

. paraolimpijski
. narodowosd

. lubuskosé

Stowa dnia

Data: =< | 2012-09-07 | > | Odiéwiez

Kluczowosé Komentarz

44:1

14:1

13:1

28:2

b:1

10:1

13:1

4:1

pafstwo europejskie, z ktérego reprezentacjg w pilce noznej
kadra Polski zremisowala 2:2 pierwszy mecz w grupowych
eliminacjach do Mistrzostw Swiata w Brazylii (w zwigzku z
informacjami sportowymi)

tu: Leszek Drogosz - jeden ze stynnych polskich pigéciarzy
(w zwigzku z jego Smiercia w wieku 79 lat)

tu miedzy innymi w polaczeniach: ztoto XIV Paraolimpiady
1 bragz XIV Paraolimpiady (w zwigzku informacjami o
sukcesach Polakéw na tych zawodach sportowych)

tu w potaczeniu typu: eliminacje do Mistrzostw Swiata w
Brazylii (w zwigzku z informacjami sportowymi)

tu w formie: urznigety kompletnie pijany' (w zwigzku z
informacjami krajowymi)

tu w polgczeniu: igrzyska paraolimpijskie (w zwigzku z
informacjami o ich przebiegu)

tu miedzy innymi w polgczeniu bedacym nazwg
organizacji: Stowarzyszenie Oséb Narodowoéci Slaskiej (w
zwigzku z informacjami krajowymi)

tu w polaczeniu: test na lubusko&é (w zwiazku z
informacjami na temat wojewddztwa lubuskiego)

Przykiady

*

Trendy Prenumeruj

& S
& S
# S
& S
& S
& S
& S
& S

Tematy dnia z 2012-09-07

tazinski, Kopcinska, Chojnacka-Kuras, Andrzejczuk, Pezik



Wiadomos$ci  Polska - Informacije

"Prezydencja”, "kryzys", "katastrofa" i "krzyz" -
stowami 2011 roku

EiLubieto! 8 B3 wyslij g+ 0

ps, PAP 31.01.2012, aktualzacja: 31.01.2012 11:13 AAA

-
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Profesorowie: Jerzy Bralczyk, Walery Pisarek i Andrzej Markowski Fot. Wojciech Surdziel, Jacek tagowski,
Marta Biazejowska / Agencja Gazeta

"Prezydencja" zostata wybrana stowem roku 2011 w plebiscycie Instytutu Jezyka
Polskiego Uniwersytetu Warszawskiego. Wyboru dokonata kapituta, w ktérej sktad weszli
jezykoznawcy - profesorowie: Jerzy Bralczyk, Andrzej Markowski | Walery Pisarek.

Drugie miejsce w plebiscycie "Stowo roku 2011", jezykoznawcy przyznali stowu "kryzys", a trzecie
- ex aequo stowom: "katastrofa" i "krzyz".



I’'ve applied for the area connected with ticketing
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PELCRA Learner English Corpus

|
|

siop: Bl Preserve orver: & Paging: [N

SEARCH

9

L

CHANNEL:  (Jwritten (592) (] spoken (2)
PARAPHRASE:(2 (509) (1 (65) (J0(20)

Displaying results 1 - 50 of 594 in 0.0040s.

1 It has to be admitted that it was hard to produce objective results for a subjective test as situations in which the child recollected the item after a sort of hinte.g.afi... @ T:180

T
.
8
r
&

. 1@ 2 socabulary items divided into nouns , verbs and adjectives . 3 The results of a final test that will estimate the percentage of items that were stored in the long term me... @ T:180
3 For the final test 33 items were picked at random from the set of 298 . @ T:180

= ﬂ 4 The test was conducted two weeks after the child s last exposure to previously describe... @ T:180
= t) 5 acquired vocabulary and stored in the Long Term Memory on the basis of the final test yellow in opposition to the pre - test and weekly evaluation tests . @ T:180
Lo 6 - There is no significant difference between the pre test results for verbs , nouns and adjectives , all of which were low . 6\) T:180
: 7 As far as he final test is concerned , 78 seems to be a significant result . @ T:180
" 8 - By contrast to the pre test there has been a 64 improvement . ﬂ) T:180
[ 9 In opposition to the weekly evaluation tests the final test result showed a 4 decrease . @ T:180
m 10 Another interesting fact is that the resuits of the pre test are surprisingly low . @ T:180

K

)

- It seems that there were items in the pre test that he should know and maybe he did but he was afraid to pronounce his gues... f,) T:180

212.191.73.200/PLEC/search.do?query=fresh&aR=false&submit.x=0&submit.y=0# The final test was taken two weeks after the exposure to TL ended . @) T:180

(
‘

PLEC Learner corpus at pelcra.pl/plec

J P2y Btad wczytywania strony x "@ PELCRA Learner English Corpus u -+ [
' | | 8 | | @ 212.191.73.200/PLEC/search.do?query=fresh&aR=false&submit.x=0&submit.y=0 c | (3§~ Google Q) Q- || B~ |
" | 3 [°" VT SOWE aspecds which are CONNEC
Low ) Take ONNECTED WITH th
G SR ' .crlaxland they like ‘V"'Ythiﬂg\vhicn is 2 .15 Country.
il 1deolagm nilh a CONNECTED WITH | this culture. Especiall
t SSumes : - 1a see s
.y Mk SRRy L that your effort is CONNECTED WITH Ehe way 0'Beirne's ch i
£ e = red unif characterizes d fi
ety " forue that.ers EEWNNEETEDIERN | our 1and. ASRER A hian
fl a8
A " S !
o Aoz
D (S HOME BROWSE DATA
feiga W
P | )iy
T veg
; o




Dependency type analysis

Korpusy uczniowskie

B det

M nsub;j

7 amed

B dobj

B advmod
B aux

M dep

M nn

M prep_of
M conj_and

176w

det
nsubj
amod
dobj
advmod
aux

dep

nn
prep_of
con]_and
cop
xcomp
ccomp
prep_in

poss

Count

246,436
239,999
168,148
131,233
124,518
103,179
94,366
91,480
84,847
80,681
61,102
50,568
47,419
46,764

43,605



HASK:

COLLOCATION DATABASES

About HASK

HASK collocation dictionaries are dictionaries of
frequent word combinations automatically generated
from reference English and Polish language corpora.

Developed by the PELCRA group at the University
of £t6dz, HASK dictionaries are essentially
phraseological databases meant to be used by
linguists, language teachers, lexicographers, language
materials developers, translators and other language
professionals and casual dictionary users.

Browser

HASK Collocation Browser gives you instant access to lists of word
combinations found in reference corpora of English and Polish. You can use the
Browser to find potential collocates of any noun, verb, adjective or adverb in a
number of predefined patterns. In addition to detailed statistics it is also possible to
browse through the underlying concordances, visualise and download
phraseological profiles for a given entry.

1,6 mln kolokacji dla BNC
5 mIn kolokacji z NKJP
6 jezykow?

SEARCH

Options

B =nding

B christmas
B mamage
W memory

I monday

B retirement
I mondays
B coincidence
W eater

M huntina

Colosaurus

On closer inspection, most words which we might think to be synonymous turn
out to be used in different textual combinations.

Colosaurus is an innovative tool for comparing the textual company words
keep. Using graph-based visualisations Colosarus makes it possible to quickly
investigate which typical collocates are shared by a number of words of interest.
Users can download and re-model the word graphs generated. It is also possible
to check the original concordances used to generate a given edge in the graph.
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Inne doswiadczenia

* |Information Retrieval (frazeo.pl)
 Web crawling, monitoring nowych mediow
* Bio-text-mining, EBI, Cambridge



Korpusy anotowane jako grafowe bazy
danych

* NoSQL - termin nieco marketingowy
* Key-Value, Big Table, Document Stores

* Bazy grafowe
— mniej skalowalne (wg. standardéw NoSQL)

— dobrze radzg sobie z reprezentacja mocno
powigzanych danych

— naturalna reprezentacja dla niektorych danych (np.
dane spotecznosciowe)

— predkosc¢ poruszania sie po grafie jest stata (por.
normalizacje RDBM, operacje na zbiorach)



NoSQL

e Czy w grafowych bazach danych mozna
przechowywac i przetwarzac¢ dane jezykowe,
np. korpusy/kolekcje/stowniki z bogatg
anotacjg, relacjami, itp.?

* RDBM: Korpus PELCRA —100 MS, NKJP 250
MS, stowniki, aplikacje WWW

* Apache Lucene: NKJP 250 M, NKJP 1600 MS



Korpus jako grafowa bazy danych?

Tekst to wiecej niz strumien segmentow,
anotacja morfologiczna, sktadniowa,
strukturalna, tematyczna, semantyczna,
bibliograficzna (annotation mining)
Mieszanki danych, np.
jezykowe/spotecznosciowe, Semantic Web

Leksykony, elementy teorii grafow
Eksperymenty na bazie neo4J, ACID, GPL/AGPL
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channel: written L
node_type: sentence ZEIE—NC @
sentence_id: 25
sequence: 2

Multigraf z wtasnosciami

node_type: paragraph
paragraph_id: 8

id: 588

lemma: survive
node_type: word
pos: VEP
sentence_id: 25

WORD

PDENCY

RD id: 389 J ——— —
g lemma: they ) _EH WORDwWORD sequence: 15 e natr) B d: 587
node_type: word a—— word: survive NEXT, WO lemma: people
R @ pos: PR”_ = ] node_type: word
id: 591 sentence_id: 25 DEPEND! T pos: NNS
lemma; . sequence: 16 j DEPENDEM sentence_id: 25
node_type: word \ W"”’f_'_*“" pe: amdd sequence: 14
pos: . \( S | A word: people
sentence_id: 25 - id: !
sequence: 18 ';LI!._! lemma: solitude J__,,--"/
word: . node_type: word id: 586 —
T pos: NN lemma: lonely

sentence_id: 25 node_type: word

sequence: 17 id: 584 pos: ]I

word: solitude lemma: it sentence_id: 25

node_type: wol equen
@3 pos: PRP

WaRD sentence_id: 25

sequence: 11

word: blessing

P%_'.ﬁf."—.’.—‘&;- =

DFPFRIDENCY. e

id: 585 ~subl lemma: when id: 582

lermma: help M ] o nnde@t}y{‘g&: word = e

node_type: word = BEPENDEN — b 7 pos: WEENCY " NEXT.Y  node_type: word

pos: VBZ —Erpectmod pe: rel sentence_id: 25 adypdd T pos: E?p

sentence_id: 25 DEPEND sequence: 10 Y EN ~ sentence_id: 25
pe;

pppeTCop -t y W\?{

sequence: 12
word: helps

sequence: 9
word: only

... television can be a blessing only when it helps lonely
people survive their solitude.

sequence: 8 -



Multigraf z wtasnosciami

id: 587
lemma: people WORD VERTEX
node_type: word .
o + T pos: NNS pos: NNS
sentence_id: 25 .
sequence: 14 Iemma' pe°p|e
NE wurEI people
_~ bepEnphNCY
rd fype: gmog
F I,I'Il II 1
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\\ - T pos: 1)
e sentence_id: 25 |emma: |0ne|y

T

o sequence: 13 —
\ word: lonely ~
-\-H-\-\""-\-\.._

~ . ~



Subject-Verb-Complement w jezyku

pisanym
PARAGRAPH
N 7 text
type: written
paragraph SENTENCE

sentence

lemma: he 7
pos: PRP DER | WORD

DEPENDENCY

lemma: feel type: acomp | .
—_— emma: grea
pos: V g

pos: JJ

lemma: really



Subject-Verb-Complement w tekstach
pisanych

Sciezka pozycyjna

start
wl=node:words(lemma="great")
match
w1<-[:NEXT_WORD*1..9]->w3,
dep_path=wl<-[dep _acomp:DEPENDENCY]-w2-[dep_nsubj:DEPENDENCY]->w3,
struct_path=w1<-[:WORD]-s1<-[:SENTENCE]-p1<-[:PARAGRAPH]-t1

where
wl.pos =~ ") *"
and w2.pos =~"V.*" sciezka strukturalna

and (w3.pos =~ "PR.*" or w3.pos =~"N.*")

and dep_acomp.type="acomp" warunki logiczne
and dep_nsubj.type="nsubj" _\) dla wtasnosci
and tl.type="written" wierzchotkow i
return krawedzi

w3.lemma, w3.pos, w2.lemma, w2.pos, wl.lemma,dep_acomp.type, tl.type
limit 100

Sciezka zaleznosciowa



w3.pos w3.lemma w2.posw2.lemma wl.lemma

PRP
PRP
NN
NNP
PRP
NNS
PRP
PRP
PRP
PRP

he
I
flat

Jane

Wyniki zapytania

VBD
VB

VBZ
VBG
VBZ
VB

VBD
VBP
VBZ
VBD

feel
look
look
feel
sound
look
work
look
look

sound

great
great
great
great
great
great
great
great
great

great

dep_acomp.type tl.type

acomp
acomp
acomp
acomp
acomp
acomp
acomp
acomp
acomp

acomp

written
written
written
written
written
written
written
written
written

written



Wydajnosc

* Ekstrakcja kolokacji, koligacji, wzorcow
walencyjnych z korpuséw BNC i NKJP (300M
wierzchotkéw, 1000M wtasnosci, 600M krawedzi)

* Problemem jest duza liczba
wierzchotkow/krawedzi wyjsciowych przy
agregacji
— start wl=node(100)

e Jeden wierzchotek wyjsciowy

— start wl=node:words(lemma="time")
e 180 000 wierzchotkéw wyjsciowych



Indeksy petnotekstowe

start s1 = node:sentence_ft (sen=
“>p_J* d _amod >l time N* g amod)~10”)
match

s1-[:WORD]->w1

Apache Lucene
(18K wierzchotkow wyjsciowych)

long time — 4K wierzchotkéw



Mieszanki danych

Transforming media

transforming audiences (COST

Action 1S0906)

Analiza danych
spotecznosciowych
Komunikacja spoteczna w
starych i nowych mediach
Modelowanie interakcji i
dyskursu mediow
spofecznosciowych

Janusz Wojciechowski
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5 zasad rozpatrywania skarg

odwiedzin - 3068021
komentarzy - 340434

podstawowej zmiany — musi si¢ zmienic system _

rozpatrywania skarg. AR
Konstytucja przyznaje obywatelom prawo skargi. I ludzie 22
skargi pisza, zwykle, polecone, nie zdajac sobie sprawy,

ze to prozny trud, bezsilne zlorzeczenia. Zatatwianiem

skarg w Polsce rzgdzi bowiem niepodzielnie pigé

nastgpujacych zasad:

Zasada pierwsza — Wladza musi wiedzie¢, kto si¢ na
nig skarzy, dlatego skargi anonimowe nie s3
rozpatrywane. Co cickawe — w odwrotng strong ta zasada
nie obowigzuje i na przyklad wiadza skarbowa
anonimowe donosy przyjmuje chetnie. Anonimy przeciw
obywatelowi sg mile widziane, natomiast anonimy
przeciw wiadzy sg niedopuszczalne.

Zasada druga - odpowiedzi na skarge udziela ten,
kogo skarga dotyczy. Stary to obyczaj, silny jak prawo,
ze mozesz pisaé do wszystkich $wigtych, do ministrow,
marszatkOw czy prezeséw, a odpowiedzi na skargg
zawsze udziela ten urzednik, na ktorego skarga zostata
whiesiona.

Zasada trzecia — odpowiedZ na skarge powinna by¢
mozliwie zawila i jak najmniej zrozumiala, w tym celu



Komentarze i dyskusje

Kto nadaje ton, w jaki sposob
ewoluujg tematy dyskus;ji?

Monitoring mediow

spotecznosciowych —ktozkimio

czym rozmawia’?

Kto zetknat sie z jakas informacjag

lub opinig?
Potgczenie danych

spotecznosciowych z tekstowymi

Jak to modelowac?

Wszelka walka z korupcjg, nepotyzmem, aferami,
wszelkie proby naprawy pafstwa, nie powiodg sig, jesli
nie dojdzie do ztamania powyzszych pigciu zasad.

Janusz Wojciechowski -
£ JE20NA ] + RO

Skomentuj

E Witam Panic Posle. Pan tez stosuje zasady
ambertuskow. ...
... Pozdrawiam.
~seniorek 2012-09-19 17:07

EWOJCIECHOWSKI, CZY TY NAPRAWDE NIE
MASZ NIC DO ROBOTY W ...
... BRUKSELI? Z NUDOW PISZESZ CHEOPIE
MOMENTAMI TAKIE BZDETY ,ZE ZEBY
CIERPNA PRZY CZYTANIU!KONIECZNIE
CHCESZ BYC LEPSZY (czytaj ghu.pszy ) OD
MASTALERKA I PIEKNEGO ...
~s3kawka 2012-09-19 17:10

E S3kawka.. Pohamuj swoje chamstwo.
~seniorek 2012-09-19 17:17

EZA MOJE PODATKI TEN OBIBOK MA
PRACOWAC, A NIE PISAC ...
... PIER,DOLY NA BLOGU!RY Z FOTYGA I
ANTKIEM MAM MU ZA NADGODZINY
ZAPLACIC?
~s3kawka 2012-09-19 17:20

ES3kawko. Przyganial kociol garnkowi. O ile
dobrze pamigtam ...
... to jestes oplacanym z budzetu panstwa
nauczycielem wiejskiej szkotki czyli zyjesz
na koszt podatnikéw.
~seniorek 2012-09-19 17:29

EZA MOJE PODATKI TEN OBIBOK MA
PRACOWAC, A NIE PISAC ...
... PIER,DOLY NA BLOGU! MOZE




Struktura dyskusji dla jednego wpisu




dla bloga

J1

Struktura dyskus




Graf dyskursu blogosfer

WPIS NA BLOGU

10: 40330V ak 48 Jasiu nie kasuje tych postow bo moze nie chce narazic sie na pr
language: pl id: 463662
notes: polityka language: pl
‘@ parsed_pagedate: 2011-09-22 00:00:00.0 parsed_pagedate: 2011-09-22 09:06:00.0
post_author: Janusz Wojciechowski post_author: ~.
post_title: 17 miesigcy od katastrofy, a prokuratura juz bada wrak! post_title: ak 48 Jasiu nie kasuje tych postow bo moze nie chce ...
source_id: blog.onet.pl source_id: blog.onet.pl
type: post : comment
‘@ keyword: konserwatysta
content:

id: 463663

@ language: pl
parsed_pagedate: 2011-09-22 09:29:00.0
post_author: ~polna myszka
post_title: ak48 nie wysilaj si¢ wierszokletko ! Wyzej d..y nie ...
source_id: blog.onet.pl 5S
type: comment

DMMENT. AMENT

MENT

KOMENTARZE content:

Panie Eposle, czy Pan takze nie chcialby kasowac posty chamskie i wul
id: 463378
language: pl

%9 parsed_pagedate: 2011-09-22 08:55:00.0
post_author: ~ak-48
post_title: Panie Eposle, czy Pan takze nie chcialby kasowac posty ...
source_id: blog.onet.pl

fC_Q keyword: matol type: comment &
COMrENT “AUTHORED
StOWA KLU CZOWE Enéég:é(snlaiezy kasowaé, poniewaz godza one w naszg Tozsamosé, o ktér
language: pl

parsed_pagedate: 2011-09-22 08:59:00.0
post_author: ~Gfosuj na PiS!!!
post_title: Te posty nalezy kasowac, poniewaz godza one w naszg ...

i@ keyword: padalec

ak48 nie wysilaj sie wierszokletko ! Wyzej d..y nie podskoczysz.! ‘ I N D E KSY P EtN OTE KSTOW E

c{Q keyword: chamski

@ author: ~ak-48
author_type: commenter

s el e AUTORZY



Kto z kim i jak czesto dyskutuje?

start
authorl=node:authors(author="~Stanistaw")
match

authorl-[:AUTHORED]->comment1-[:COMMENT]-
>comment2<-[:AUTHORED]-author2

return authorl.author,author2.author, count(*)

order by count(*) desc
limit 10



Kto z kim i jak czesto dyskutuje?

authorl

~Konserwatysta
~s3kawka
~seniorek
~Alutka
~Stanistaw

stefatylko@onet.pl

~wykpic PiSuarow!
~ak-48

~wyborca

~wykpic PiS!

author2

~Stanistaw
~Stanistaw
~Stanistaw
~Stanistaw
~Stanistaw

~Stanistaw

~Stanistaw
~Stanistaw
~Stanistaw
~Stanistaw

count(*)

30
21
18
14

S 010l NN



Najdtuzsze dyskusje, ewolucja tematu

e Szukamy najdtuzszej sciezki po krawedziach typu
COMMENT miedzy wierzchotkami komentarzy
(gtebokos¢ dyskusiji)

start post=node:post_properties(type="post")
match
reply_path=post-[:COMMENT*1..100]->comment
return

length(reply path) as path_len

order by path_len desc

limit 100

> 12 (2 000 000 krawedzi na sekunde)



Ewolucja tematu

* Jak ewoluuje temat od wpisu na blogu do ostatniego
komentarza?



' Node[2403] N\

Node[2404]

keyword'

wyttumaczy¢
‘type’ = 'keyword'

KEYWORD
'd' = 160313.0 : double

‘' =22.0 : double
keyness' = 9,80802 : double
'a' = 1.0 : double

KEYWORD
'd" = 160190.0 : double
'b' = 142.0 : double

'c' = 22.0 : double
'keyness' = 5.86389 : double
'a' = 1.0 : double

{ Node[2401] \

‘keyword' = 'zwolennik'
‘type' = 'keyword'

KEYWORD
160162.0 : double

170.0 : double

'c' = 22.0 : double

‘keyness' = 5.562048 : double
‘a' = 1.0 : double

Node[2400]

N

'id' = 463360

‘keyword' = 'szpilka’
'type' = 'keyword'

‘content’ = 'Zwolennicy PO - wythumaczcie mi prosze, ze badanie wraku w 17 miesigcy'
s int

'source_id" = 'blog.onet.pl’
'parsed_pagedate' =

‘post_author' = ‘Janusz Wojciechowski'
\

'2011-09-22*

( Node[2839] \ ( Node[2838] \

f Node[2837] ‘

‘keyword' = 'baba’ ‘keyword' = 'metalowy’
'type' = 'keyword' ‘type' = 'keyword'

Node[4149]

'keyword' = 'dziura’
‘type' = 'keyword’

KEYWORD
160170.0 : double
162.0 : double

20.0 : double
e
1.

o EAT
2
||j\l "

0 : double

KEYWORD
160286.0 : double
46.0 : double
51.0 : double

‘a' = 1.0 : double

ss' = 5.78868934744969 : double

'keyness' = 6.43479 : double

Node[4145]

KEYWORD KEYWORD
'd' = 160248.0 : double 160229.0 : double
'b' = 84.0 : double 03.0 : double
'c' = 51.0 : double 'c' = 51.0 : double

'keyness' = 5.3232 : double

= 1.0 : double ‘a' = 1.0 : double

Node[2835] N

'keyness' = 4.8739 : double

‘content’ = "\nTo, Ze brzoza nie mogla zlamac skrzydia samelotu to ja baba wiedziala
‘id' = 463385 : int

‘source_id' = 'blog.onet.pl'

'parsed_pagedate' = '2011-09-22 11:47:00.0'

‘post_author' = '~Jadwiga'

‘language’ =

pe’ = 'comment’

"_\_/MMENT

'id' = 463672 :
‘source_id' = blug onet.pl'
‘post_author' = '~Jadwiga'
‘language’ = ‘pl'

‘type' = ‘comment’

‘content’ = ‘\ndzmry Tylko p. Absmak i wielu innych tego pojac nie mogq\n

‘parsed_pagedate’ = '2011-09-22 11:48:00.0

‘post_title' = 'dziury. Tylko p. Absmak i wielu innych tego pojac nie moga.'

'ty
'post_title' = 'To, e brzoza nie mogta ztamac skrzydta samolotu to ja ...’ J

‘keyword' = ‘dab’
‘type' = 'keyword'

KEYWORD
'd' = 160229.0 : double
‘b‘ =103.0 : double

ouble
4.873915725853294 : double

= 1.0 : double

KEYWORD

'd' = 159859.0 : double
‘b’ 73.0 : double

‘c' = 20.0 : double
'keyness = 3.72209 : double
‘a' = 1.0 : double

KEYWORD Node[2545

d = 160295.0 : double /— J 1 \
37.0: double

‘¢’ = 49.0 : double ‘keyword' = brzoza

'keyness' = 27.09932 : double ‘type' = 'keyword'

‘a' = 3.0 : double



Stowniki, leksykony




Podsumowanie

e Zalety:
— Stata predkosc ,,poruszania” sie po grafie
— Duza ekspresja grafu jako struktury danych

— Bardziej naturalna reprezentacja niekt6®ych typow
danych

 Wady:

— skalowalnos¢ horyzontalna (scaling-out) zalezy od
struktury grafu

W planach: NKJP 1M jako baza grafowa,
Stowosiec



